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Principales Desafios



Problem #1: Falta de Exactitud

No se puede confiar en los LLMs dado que no estan
disefiados para decir la verdad.

Sesgo, falta de datos de entrenamiento, limitaciones en la
arquitectura, etc. La salida de los LLMs son una estimacion.
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Problema #2: Falta de Transparencia
Muchas veces es imposible saber porqué una IA responde lo
que responde.

Mostrar el “razonamiento” del sistema no resuelve el
problema, solo delega la verificacion de la veracidad al
ciudadano.

Las IA son no-deterministicas, el “razonamiento” de una
misma pregunta puede cambiar.
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Problema #3: Los LLM no generan buen SQL

LLM SQL Generation Benchmark Results Embed <> GitHub &7 Methodology

We assessed the ability of popular LLMs to generate accurate and efficient SQL from
natural language prompts. Using a 200 million record dataset from the GH Archive
uploaded to Tinybird, we asked the LLMs to generate SQL based on 50 pro

results are shown below and can be compared to a human baseline.

Provider Efficiency Exactness LLM Gen Time (s)
human

anthropic

openai gp

anthropic claude-fable-5

google gemini-3-

google gemini-3.5-flash
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Problema #4: LLMs no son inteligentes

Es 41
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Problema #5: Estrategias agresivas

Algunos LLMs tienen estrategias muy “agresivas” para
resolver los problemas. Dada una pregunta, son capaces
torturar cualquier dato para sacar una respuesta que
satisfaga nuestra pregunta. No saben decir que no saben.
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cCbémo podemos integrar las
tltimas tecnologias de Inteligencia
Artificial (LLM) a los portales de
datos abiertos sin comprometer la
confianza en la informacién
publica?
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Al Learning Labs convierten pilotos y experimentos del mundo real en
meétodos abiertos y replicables para una implementacion de |A responsable.
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Traceable Al Answers
for Public Data

T a

https://okfn.org/en/projects/ai-learning-labs/mcp-open-government-data/

Estamos diseAando un
toolkit para desarrollar
MCP Servers (Model
Context Protocol) que
conecten datos publicos
de alto valor a soluciones
de Inteligencia Artificial.
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MCP Server para Datasets de Alto Valor

El objetivo del proyecto es disefiar un puente entre la
inteligencia artificial y los datos publicos que permita
responder preguntas asegurando exactitud (respuestas
correctas) y trazabilidad (enlace a la fuente).
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Un modelo abierto
para América Latina




Modelo Abierto con 3 ejes principales

Colaboracion

Conocimiento = —» Estandarizacion
Abierto
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Colaboracion
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Conocimiento Abierto

El desarrollo es de cddigo abierto.
El conocimiento es pUblicamente compartido.
El aprendizaje quedara documentado, traducido y disponible.

Modelo abierto de buenas practicas a la hora de conectar IA
y Datos Abiertos.
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Estandarizacion

El MCP Server tendra embebido en su disefio buenas
practicas.

Gobiernos tienen problemas similares y datos similares. Hay
mucho potencial para reusabilidad.

Objetivo ideal es una arquitectura plug-and-play.
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Demo




Chat de Datos Abiertos

Herramient:

Caso Uruguay

¥ MCP Tool (human) Table Descargar CSV. Descargar SV para Excel/Windows

Afio Hidraulica Eélica Solar Biomasa Fésil Total % Renov.
2002 9535 s - 3 2 9562 99.1%
2003 8530 c . o 7 853 99.9%
2008 a1 2 s 2 1077 5985 a1.7%
2005 684 2 2 2 956 7664 a7.5%
2006 3545 - @ 39 1971 5555 6as%
i) )
Fuente:
i : P Too (umar) Chart
Chat de Datos Abiertos Herramien g g
Matriz o generacién eléctrica Uruguay (2002-2024), GWh
Este proyecto estd en fase alfa. Consulte la seccion Cémo usar para una gula. — I iidraulica Edlica I Sol
i —
P tale a los datos abiert B —I'
reguntate a Los datos abiercos = =

Respuestas reales sobre datos publicos reales. Cada respuesta esta respaldada

= -
LD ==
- N B
por una herramienta — nunca inventada por el modelo.

. I -
g ! abiert Preguntar b |
R
anding.metaPrompt. landing.metaHowTo - landing.metaTools - landing.metaAbout I I I
o
2005 204 2015 7 208

2008 00 2020 200 222 2028 2024

Datos Uruguay

Fuente:

Herramientas sobre datos abiertos del Uruguay (catalogodatos.gub.uy).

v assistant

Evolucién de la matriz de generacién eléctrica de Uruguay (2002 - 2024)

7 o La transformacion ha sido radical. En 2002, la matriz dependia casi completamente de la hidréulica y la generacion sil. Hoy, Uruguay tiene una matriz diversificaday
» iCuél es la principal fuente de generacion eléctrica de Uruguay? 98,9% renovable en 2024.

Resumen del cambio
» ;Qué porcentaje de la generacion es renovable?
Fuente Situacién en 2002 Situacién en 2024
o T eaeo00] Hidraulica Fuente dominante (~80-90%) 42,6%— sigue siendo importante pero menos exclusiva
» {C6mo evoluciond la matriz desde

Fosil (petroleo/gas) Segunda fuente principal, alta dependencia | Solo 1,1% — reduccin dréstica

Eslica Inexistente 27,6% — irrumpi6 con fuerza
Cidadoeotcsloonoiol oali Mioua
Biomasa Margen 25,7%— crecimiento sostenido
Solar Inexistente 3,0%— entrada reciente

Principales hitos de la evolucion

1.2002-2013: Matriz dominada por hidraulica + Fosil de respaldo. Alta variabilidad interanual.

2.2014 en adelante: Despegue masivo de (3 elica (primera gran incorporacién de parques e6licos).

3.2015-2017: Crecimiento acelerado de biomasa (residuos de la industria forestal y celulosa).

4.2018-2024: La solar Fotovoltaica comienza a aparecer. La generacion fosil se reduce a valores testimoniales (< 2% desde 2020).
5.2024: Mix récord de renovables (98,9%) con cuatro fuentes aportando més de 500 GWh cada una.

En sintesis: Uruguay pasé de una matriz hidro-térmica (con alta exposicién a la fésil) a una matriz divers
la biomasalas grandes protagonistas del cambio.

da y casi 100% renovable en dos décadas, siendo la edlicay
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Inyectamos contenido
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Algunos
aprendizajes...




Aprendizaje #1: Calidad, calidad, calidad

La calidad del dato sigue jugando un rol importante en la
calidad de la solucién.

La calidad del metadato es imprescindible para una
experiencia didactica.
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Aprendizaje #2: Nuevas herramientas, viejos
problemas

Accedemos al dato abierto directamente o0 a una copia de
lectura?

Usamos los dato abiertos directamente o una vista de los
mismos?

Estamos usando la dltima versién del dato?

Estamos inflando las estadisticas del portal al acceder al dato
abierto para su consulta?

Qué reglas de negocio estan embebidas en la generacidn del
dato y que deben ser explicadas al usuario?
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Aprendizaje #3: Testing no es sencillo

Asegurar la calidad de la informacidon requiere tiempo y
conocimiento del dominio.

A veces no es sencillo proveer el feedback manualmente.
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Aprendizaje #4: Retroalimentacién positiva

Cuando los expertos en dominio hablan con esta herramienta

se dan cuenta de que las respuestas que faltan son por falta
de datos.

Esto genera que se busque agregar mas datos y mas
respuestas generando un ciclo de retroalimentacién positiva.
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Proximos pasos...




Proximos Pasos

Finalizar la etapa de prueba en los pilotos. (En proceso)
Implementacién del Feedback recibido. (Junio)

Cerrar la etapa de pruebas pilotos. (Julio)
Documentacién del aprendizaje (Agosto).

Publicaciéon del material. (Septiembre)

Toolkit reusable para datos estandarizados.
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Muchas Gracias!

Preguntas..?
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