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Principales Desafíos



Problem #1: Falta de Exactitud

No se puede confiar en los LLMs dado que no están 
diseñados para decir la verdad.

Sesgo, falta de datos de entrenamiento, limitaciones en la 
arquitectura, etc. La salida de los LLMs son una estimación.



Problema #2: Falta de Transparencia

Muchas veces es imposible saber porqué una IA responde lo 
que responde.

Mostrar el “razonamiento” del sistema no resuelve el 
problema, solo delega la verificación de la veracidad al 
ciudadano.

Las IA son no-determinísticas, el “razonamiento” de una 
misma pregunta puede cambiar.



Problema #3: Los LLM no generan buen SQL

https://llm-benchmark.tinybird.live/

https://llm-benchmark.tinybird.live/


Es 41

Problema #4: LLMs no son inteligentes



Problema #5: Estrategias agresivas

Algunos LLMs tienen estrategias muy “agresivas” para 
resolver los problemas. Dada una pregunta, son capaces 
torturar cualquier dato para sacar una respuesta que 
satisfaga nuestra pregunta. No saben decir que no saben.



¿Cómo podemos integrar las 
últimas tecnologías de Inteligencia 
Artificial (LLM) a los portales de 
datos abiertos sin comprometer la 
confianza en la información 
pública?



AI Learning Labs convierten pilotos y experimentos del mundo real en 
métodos abiertos y replicables para una implementación de IA responsable.



Estamos diseñando un 
toolkit para desarrollar 
MCP Servers (Model 
Context Protocol) que 
conecten datos públicos 
de alto valor a soluciones 
de Inteligencia Artificial.

https://okfn.org/en/projects/ai-learning-labs/mcp-open-government-data/

https://okfn.org/en/projects/ai-learning-labs/mcp-open-government-data/


MCP Server para Datasets de Alto Valor

El objetivo del proyecto es diseñar un puente entre la 
inteligencia artificial y los datos públicos que permita 
responder preguntas asegurando exactitud (respuestas 
correctas) y trazabilidad (enlace a la fuente).



Un modelo abierto 
para América Latina



Colaboración

Conocimiento 
Abierto

Estandarización

Modelo Abierto con 3 ejes principales



Colaboración

Una colaboración entre miembros de la



Conocimiento Abierto

El desarrollo es de código abierto.

El conocimiento es públicamente compartido.

El aprendizaje quedará documentado, traducido y disponible.

Modelo abierto de buenas prácticas a la hora de conectar IA 
y Datos Abiertos.



https://github.com/okfn

https://github.com/okfn/mcp-server/
https://github.com/okfn/mcp-server/
https://github.com/okfn/mcp-chat-gateway
https://github.com/okfn/mcp-chat-gateway
https://github.com/okfn/mcp-datos-uruguay/
https://github.com/okfn/mcp-datos-uruguay/
https://github.com/okfn/mcp-dados-brasil
https://github.com/okfn/mcp-dados-brasil
https://github.com/okfn


Estandarización

El MCP Server tendrá embebido en su diseño buenas 
prácticas.

Gobiernos tienen problemas similares y datos similares. Hay 
mucho potencial para reusabilidad.

Objetivo ideal es una arquitectura plug-and-play.



Demo



Caso Uruguay

https://mcp-uruguay.okfn.org/
https://mcp-uruguay.okfn.org/


Inyectamos contenido

Cliente pregunta IA interpreta y 
elige MCP Tools

MCP Tools

Ventana de chat

Respuesta cruda

Tablas y gráficos

IA interpreta 
respuesta y  
responde

Respuesta final



Algunos 
aprendizajes…



Aprendizaje #1: Calidad, calidad, calidad

La calidad del dato sigue jugando un rol importante en la 
calidad de la solución.

La calidad del metadato es imprescindible para una 
experiencia didáctica.



Aprendizaje #2: Nuevas herramientas, viejos 
problemas
● Accedemos al dato abierto directamente o a una copia de 

lectura?
● Usamos los dato abiertos directamente o una vista de los 

mismos?
● Estamos usando la última versión del dato?
● Estamos inflando las estadísticas del portal al acceder al dato 

abierto para su consulta?
● Qué reglas de negocio están embebidas en la generación del 

dato y que deben ser explicadas al usuario?



Aprendizaje #3: Testing no es sencillo

Asegurar la calidad de la información requiere tiempo y 
conocimiento del dominio. 

A veces no es sencillo proveer el feedback manualmente.



Aprendizaje #4: Retroalimentación positiva

Cuando los expertos en dominio hablan con esta herramienta 
se dan cuenta de que las respuestas que faltan son por falta 
de datos.

Esto genera que se busque agregar más datos y más 
respuestas generando un ciclo de retroalimentación positiva.



Próximos pasos…



Próximos Pasos

Finalizar la etapa de prueba en los pilotos. (En proceso)

Implementación del Feedback recibido. (Junio)

Cerrar la etapa de pruebas pilotos. (Julio)

Documentación del aprendizaje (Agosto).

Publicación del material. (Septiembre)

Toolkit reusable para datos estandarizados.



Muchas Gracias!
Preguntas…?


